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Resumen. Los métodos estadisticos de regularizacion han experimentado una creciente utilizacion
durante los ultimos afios. Una de las razones de esta creciente popularidad es la flexibilidad que estos
métodos ofrecen cuando se trata de utilizar el conocimiento de atributos de tipo cualitativos de la
solucion exacta. En procesamiento de imagenes, esto es semejante al proceso que sigue naturalmente
el sistema ojo-cerebro humano. Es precisamente la posibilidad de mejorar el aporte que proveen datos
de baja calidad con informacion que puede estar basada en preconceptos propios de lo que estamos
observando o en informacion proveniente de fuentes externas a los datos, lo que hace que los métodos
estadisticos de regularizacion sean particularmente atractivos en aplicaciones a problemas inversos en
procesamiento y restauracion de imagenes. En este trabajo se presentan herramientas estadisticas
basadas en la perspectiva Bayesiana, que resultan de gran utilidad en el abordaje de ciertos problemas
inversos en los que los datos tienen naturaleza estocastica y/o la informaciéon “a-priori” sobre la
solucion exacta del problema es de tipo cualitativo o estructural ([3], [4]). Mostraremos ademas como
esta incorporacion puede realizarse en distintos niveles de jerarquia dando lugar a los modelos
conocidos como “modelos jerarquicos” o “hipermodelos” ([1]). Finalmente, se presentaran ejemplos
numéricos en procesamiento de sefiales y restauracion de imagenes con el objetivo de mostrar las
ventajas que posee este enfoque estadistico de regularizacion sobre los métodos clasicos
deterministicos ([2]) cuando la informacion “a-priori” de la que se dispone es de tipo cualitativa.
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