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Resumen. En este trabajo se emplean modelos PINO (siglas en inglés de “operadores neuronales de

Fourier informados por física”) para aproximar el operador diferencial de la ecuación de conducción de

calor unidimensional en régimen transiente. Basado en los modelos FNO (operadores neuronales de Fou-

rier, arquitecturas de redes neuronales con capas tipo Fourier), los modelos PINO integran directamente

las ecuaciones diferenciales del problema, lo que permite prescindir de datos rotulados. Una vez entre-

nado, el modelo es capaz de predecir la solución para tiempos futuros y condiciones iniciales no vistas

durante el entrenamiento. Este enfoque representa un avance en el modelado de fenómenos físicos, al

habilitar la construcción de modelos sustitutos o de orden reducido aplicables en tareas de optimización

o problemas multiescala en transferencia de calor.
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Abstract. In this work, Physics-Informed Neural Operators (PINOs) are used to approximate the dif-

ferential operator of the one-dimensional transient heat conduction equation. Building on Fourier Neural

Operators (FNOs, neural architectures with Fourier layers) PINOs incorporate the governing differential

equations directly, thereby eliminating the need for labeled data. Once trained, the model can predict so-

lutions at future times and for initial conditions not encountered during training. This approach advances

the modeling of physical phenomena by enabling the development of surrogate or reduced-order models

applicable to optimization tasks and multiscale problems in heat transfer.
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